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ABSTRAK

Penggalian kaidah asosiasi mempunyai peranan penting dalam proses pengambilan
keputusan. Tahapan besar dari penggalian kaidah asosiasi adalah mengidentifikasikan
frequent itemset dan membentuk kaidah asosiasi dari itemset tersebut. Kaidah asosiasi
digunakan untuk menggambarkan hubungan antar item pada tabel data transaksional
ataupun data relasional. Tapi semakin berkembangnya teknologi komputer di dunia industri,
semakin pesat pula perkembangan ukuran data yang dihasilkan. Dan pada data yang besar
tersebut, proses pencarian frequent itemset sangatlah sulit. Berdasarkan kondisi tersebut,
maka dalam penelitian ini menggunakan SPV Assoc Rule dari data hasil UASBN, data latar
belakang sekolah, dan data latar belakang siswa sehingga akan didapatkan faktor
penghambat keberhasilan siswa sekolah dasar dalam belajar

Kata Kunci : SPV Assoc, UASBN

1. Pendahuluan

Mutu pendidikan dipengaruhi banyak faktor, yaitu siswa, pengelola sekolah, lingkungan,
kualitas pembelajaran, kurikulum dan sebagainya. (Suhartoyo, 2005). Dengan demikian salah
satu faktor yang penting untuk mencapai tujuan pendidikan adalah proses pembelajaran yang
dilakukan, sedangkan salah satu faktor penting untuk efektivitas pembelajaran adalah faktor
evaluasi baik terhadap proses maupun hasil pembelajaran. Evaluasi dapat mendorong siswa
untuk lebih giat belajar terus menerus dan juga mendorong guru untuk lebih meningkatkan
kualitas proses pembelajaran serta mendorong sekolah untuk lebih meningkatkan fasilitas
kualitas manajemen sekolah.

UASBN atau Ujian Akhir Sekolah Berstandar Nasional adalah ujian yang diperuntukkan
untuk sekolah formal mulai dari jenjang pendidikan Sekolah Dasar/Madrasah
Ibtidaiyah/Sekolah Dasar Luar Biasa (SD/MI/SDLB) sampai jenjang sekolah menangah atas
atau sederajat. UASBN SD/MI/SDLB bertujuan untuk menilai pencapaian kompetensi
lulusan secara nasional pada mata pelajaran Bahasa Indonesia, Matematika, dan Ilmu
Pengetahuan Alam (IPA). Selain itu, UASBN juga bertujuan untuk mendorong tercapainya
target wajib belajar pendidikan dasar yang bermutu (Permendiknas No. 74 Tahun 2009 Pasal
3). Hasil UASBN digunakan sebagai salah satu pertimbangan untuk: a) Pemetaan mutu
satuan pendidikan, b) Dasar seleksi masuk jenjang pendidikan berikutnya, c) Penentuan
kelulusan peserta didik, d) Dasar pembinaan dan pemberian bantuan kepada satuan
pendidikan dalam upaya peningkatan mutu pendidikan (Permendiknas No. 74 Tahun 2009
Pasal 4). Berdasarkan data yang diperoleh dari Dinas Pendidikan (Disdik) Kota Metro
kelulusan Ujian Akhir Sekolah Berstandar Nasional siswa Sekolah Dasar/Madrasah
Ibtidaiyah ajaran 2010/2011 mencapai 100 persen (Disdik, 2011).
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2. Metode Penelitian

2.1 Kerangka Kerja Penelitian

Dalam penelitian ini menggunakan metode Association Rules yaitu algoritma untuk
menentukan keterhubungan atribut yang satu dengan yang lain dalam suatu basis data. Hasil
dari pengolahan data dengan menggunakan algoritma tersebut yang nantinya akan dianalisis.
Untuk lebih rincinya langkah-langkah yang digunakan dalam penelitian ini diuraikan sebagai
berikut

Pengumpulan data
Biodata siswa.
selcplah, hasil TASEN

l

Seleksi Data dan
Transformasi Data

l

Pengolahan Data

Pengujian

Gambar 3.1. Langkah-Langkah Penelitian

2.2 Rincian Kegiatan Penelitian
a) Pengumpulan Data

Pengumpulan data mengambil data dari Dinas Pendidikan Kota Metro Bidang Pendidikan
Dasar data tahun 2011. Adapun data yang dikumpulkan adalah biodata siswa, sekolah, dan
data hasil UASBN. Biodata siswa dan data sekolah serta hasil UASBN yang ada di Dinas
Pendidikan Kota Metro berupa file database MySQL yang terdiri dari beberapa tabel yang
diantaranya tabel BIO_1202D untuk biodata siswa, tabel SEK_1202D untuk data sekolah dan
tabel U_1202D untuk data UASBN.

b) Seleksi Data dan Transformasi Data
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Data yang ada pada database sering kali tidak semuanya dipakai, oleh karena itu hanya data
yang sesuai untuk dianalisis yang akan diambil dari database mempertimbangkan keterkaitan
data yang dibutuhkan untuk menentukan faktor penghambat keberhasilan siswa sekolah dasar
dalam belajar. Dalam pemilahan dilakukan pembuatan tabel baru menggunakan standar query
language. Setelah dibuat tabel baru kemudian tabel tersebut dieksport ke dalam format exel
2003 untuk diproses dalam aplikasi Tanagra 1.4.41 yang digunakan.

c) Pengolahan Data

Pengolahan data yang dilakukan menggunakan association rule dengan SPV Assoc Rule
untuk mendapatkan frequent-itemset. Pendeatan secara interative yang diketahui juga dengan
level-wise search dimana k-itemset digunakan untuk mencari (k + 1) itemset. Setiap itemset
yang terbentuk lalu dicari presentase support dari kombinasi item dengan menggunakan
rumus sebagai berikut.

Jumlah transaksi kombinasi itemsetyang dicari

Total transaksi

Tahap berikutnya mencari kombinasi itemset dengan memberikan syarat minimum support
1/3 dari total record atau sama dengan 33%

Proses pengolahan data yang dilakukan menggunakan aplikasi Tanagra 1.4.41

Support (kombinasi itemset yang diacari) =

2.3 Pengujian

Untuk mengukur kekuatan asosiasi ini digunakan ukuran confidence. Selain support ada
ukuran lain yang mengukur ketidakpastian aturan “if-then”. Ukuran tersebut adalah
confidence dari suatu aturan. Confidence adalah rasio jumlah transaksi yang meliputi semua
item dalam antecedent dan consequent dengan jumlah transaksi yang meliputi semua item.
Setelah semua frequent itemset didapat dari kombinasi item yang memenuhi syarat minimum
support didapat, tahap berikutnya dicari aturan asosiatif yang memenuhi syarat minimum
confidence 3/4 dari total record atau sama dengan 75%. Sedangkan untuk penyeleksian yang
memenuhi syarat nilai minimum confidence dicari terlebih dahulu nilai confidencenya
denngan menggunakan rumus sebagai berikut.

Jumlah transaksi dengan itemdalam antecedent dan consequent

Jumlah transaksi dengan itemdalam antecedent

Sedangkan confidence adalah peluang bersyarat bahwa suatu transaksi yang dipilih secara
random akan memuat semua item dalam consequent yang diberikan bahwa semua item
terkandung dalam antecedent

Confidence =

P(antecedent dan consequent)

= P(consequent | antecedent)
P (antecedent)

4. Hasil Dan Pembahasan

4.1 Seleksi Data dan Transformasi Data

Data yang digunakan dalam penelitian ini berasal dari Dinas Pendidikan Kota Metro. Rincian
data yang digunakan diambil dari data sekolah SD negeri maupun swasta di Kota Metro
sebanyak 64 record dan data siswa serta hasil UASBN sebanyak 2554 record. Entity
Relationship Diagram (ERD) dari database disdik yang berisi data sekolah, data siswa, dan
data UASBN yang didapat pada pengumpulan data dapat dilihat pada Gambar 4.1.
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Gambar 4.1. ERD disdik

Seleksi data mempertimbangkan pengaruh dari data-data yang ada terhadap kebutuhan data
dalam penyelesaian penelitian. Untuk data sekolah dilakukan penghapusan atribut (KD_SEK,
NPSN, NM_SEK, KEC, ALAMAT, KD_POS, NM_KEPSEK), data siswa dilakukan
penghapusan atribut (KD_SEK, NISN, NM, TGL_LONG, SEX, NM_ORTU, ALAMAT),
dan data UASBN dilakukan penghapusan atribut (KD_SEK, NOPES, NISN, NILAI).
Berdasarkan pertimbangan tersebut dilakukan pembuatan tabel baru dengan mengambil
komponen yang ada dari tabel yang sudah ada. Pembuatan tabel ini menggunakan query SQL
sebagai berikut:
CREATE TABLE datatesis AS (SELECT SEK_1202D.STATUS,
SEK_1202D.AKREDITASI, BIO_1202D.KERJA_ORTU,
BIO_1202D.CITA, BIO_1202D.DIDIK_ORTU, BIO_1202D.GAJl,
BIO_1202D.JARAK, BIO_1202D.TRANS, U_1202D.KET_NILAI FROM
SEK_1202D, BIO_1202D, U_1202D.
Hasil dari pembuatan tabel tersebut adalah sebagai berikut.

STATUS ARREDITASI KERJA_ORTU CITA DIDIK_ORTU GAJl JARAK TRANS KET_MILAI

Hasil tersebut merupakan dataset yang diperoleh dengan mempertimbangkan pengaruh dari
masing-masing atribut terhadap kebutuhan penelitian. Atribut STATUS dan AKREDITASI
digunakan dengan mempertimbangkan bahwa atribut tersebut sangat berpengaruh pada
pengelolaan suatu sekolah, atribut KERJA ORTU, CITA, DIDIK_ORTU, GAIJl, JARAK,
dan TRANS digunakan dengan mempertimbangkan atribut tersebut dapat mewakili latar
belakang serta kondisi siswa, dan atribut KET_NILAI digunakan sebagai target penelitian.
Selain mempertimbangkan kebutuhan penelitian juga mempertimbangkan inputan data pada
aplikasi Tanagra 1.4.41. Aplikasi Tanagra 1.4.41 tidak mendukung atribut yang hanya
memiliki 1 value dan inputan tidak mendukung format data DBF. Transformasi data yang
dilakukan mengubah format data kedalam format data XLS yang hasilnya dapat dilihat pada
lampiran L1. Gambar Dataset yang diolah. Nilai dari suatu value dan atribut yang digunakan
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dalam penelitian ini dapat dilihat pada tabel 4.2 dan dataset yang digunakan dalam penelitian
dapat dilihat pada Gambar. 4.2

EFiIe Diagram Component ‘Window Help

X

TANAGRA 1.4.41

Default title

= Dataset (Data tesis.xls)

—-#% Define status 1

’“:% Frequent temsets 1
S Spy Assoc Rule 1

L Spy Aszoc Tree 1

Gambar 4.2. Dataset yang digunakan dalam penelitian

Workbook information
Mumber of sheets 2
Selected sheet Data tesis
Sheet size ZBRE % 9
Dataset size ZBEE % 9

Datasource processing
Computation time 455 ms

Allocated memory B0 KB

Dataset description

9 attribute(s)
2554 example(s)

Attribute  Category Informations

STATLS Dizcrete 3 walues
AKREDITASl  Discrete Jvalles
KER.JA&_ORTU Discrete 4 values
CITh Dizcrete 4 values
DIDIK_ORTU Discrete 3 walues
GaJl Discrete 3 walues
JaRAK Dizcrete Jwalues
TRAMS Discrete 3 walues

Tabel 4.1. Nilai dan Value yang digunakan dalam penelitian

[Dataset (Data tesis.xls)]

ATRIBUT VALUE
STATUS N=negeri, M=madrasah, S=swasta
AKREDITASI AB,C
KERJA_ORTU | PN= (PNS, TNI/POLRI), Guru/Dosen/Dokter, Wiraswasta/Swasta, Lainnya= (buruh, petani, seniman, dan lain-lain)
CITA PN= (PNS, TNI/POLRI), Guru/Dosen/Dokter, Wiraswasta/Swasta, Lainnya= (buruh, petani, seniman, dan lain-lain)
DIDIK_ORTU | Dasar (SD-SMP), menengah (SMA), atas (Sarjana)
ATRIBUT VALUE
GAll Gaji orang tua. Untuk gaji orang tua L(lower) < 700.000,
M (medium) < 2.000.000 dan
T (top) > 2.000.000
JARAK dekat < 1 km, sedang <= 3 km, jauh >3 km
TRANS Pribadi=diantar, jalan, umum
KET_NILAI Rendah < =19,5, sedang <=21,5, dan tinggi > 21,5
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Dari Gambar 4.2 terdapat 9 atribut dengan nilai value diambil dari instrumen biodata siswa
(Lampiran L.17) dan deskripsi atribut STATUS, AKREDITASI, DIDIK_ORTU, GAJI,
JARAK, TRANS memiliki 3 value dan atribut KERJA_ORTU, CITA memiliki 4 value yang
masing-masing value yang digunakan dijelaskan pada tabel 4.1

4.2. Pengolahan Data

Hal pertama yang dilakukan untuk pengolahan data adalah mencari set dari frequent 1-
itemset, set ini dinotasikan sebagai L1, L1 digunakan untuk menemukan L2, kemudian set
dari frequent 2-itemset, akan digunakan untuk menemukan L3, dan seterusnya, sampai tidak
ada lagi frequent k-ltemset yang dapat ditemukan. Proses untuk menemukan setiap Lk
membutuhkan satu kali pemeriksaan menyeluruh pada dataset, yang artinya apabila k ada
empat, maka pemeriksaan terhadap dataset dilakukan sebanyak empat kali, dapat dilihat pada
Tabel 4.2 yang berisi data transaksi kemunculan itemset, yang nantinya akan dikelompokan
menjadi 4 bagian yang terdiri dari frequent 1-itemset, frequent 2-itemset, frequent 3-itemset
dan frequent 4-itemset, dan akan dilihat apakah pada frequent tersebut dapat memenubhi
syarat minimum Support > 843 (asumsinya : 843/2554= 33%). Untuk perhitungan support
menggunakan rumus seperti dibawah ini

Jumlah Transaksi mengandung A

Support (A) =
pport (A) Total Transaksi

Tabel. 4.2. Frequent 1-Itemset

No | Itemset C1 Support
1 KERJA_ORTU=Guru 13
2 STATUS=4 2.7
3 TRANS=umum 3.6
4 GAJl=tinggi 6.0
5 CITA=wiraswasta 7.2

6 KERJA_ORTU=wiraswasta | 7.4

7 KET_NILAI =sedang 11.0
8 JARAK=jauh 135
9 KERJA_ORTU=PN 14.0
10 | DIDIK_ORTU=Atas 14.6
11 | STATUS=S 22.0
12 | JARAK=sedang 234
13 | GAJI=M 23.9
14 | CITA=guru 24.0
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15 | AKREDITASI=A 242
No | Itemset C1 Support
16 | AKREDITASI=B 24.8
17 | CITA=PN 26.5
18 | TRANS=jalan 36.8
19 | KET_NILAI=tinggi 375
20 | DIDIK_ORTU=Menengah 40.2
21 | CITA=lainnya 42.2
22 | DIDIK_ORTU=dasar 45.2
23 | AKREDITASI=C 51.0
24 | KET_NILAI =rendah 515
25 | TRANS=Pribadi 59.6
26 | JARAK=dekat 63.2
27 | GAJI=L 70.1
28 | STATUS=N 75.3
29 | KERJA_ORTU=lainnya 77.3

Tabel. 4.3. Frequent 1-ltemset dengan Minimum Support 33%

No | Itemset L1 Support (%)
1 TRANS=jalan 36.8
2 | KET_NILAI=tinggi 375
3 DIDIK_ORTU=Menengah | 40.2
4 CITA=lainnya 42.2
5 DIDIK_ORTU=dasar 45.2
6 AKREDITASI=C 51.0
7 KET_NILAI =rendah 515
8 TRANS=Pribadi 59.6
9 JARAK=dekat 63.2
10 | GAJI=L 70.1
11 | STATUS=N 75.3
12 | KERJA_ORTU=lainnya 77.3
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Jika dilihat pada Tabel 4.2 untuk itemset nomor 1 sampai no 17 atau pada kolom yang
hurufnya bercetak tebal tidak termasuk kedalam L1 pada Tabel 4.3 dikarenakan kemunculan
frequent itemset berada di bawah minumum support sedangkan untuk memenuhi set frequent
1-itemset minimum support haruslah > 33%.

Pada iterasi pertama dari algoritma, setiap item adalah anggota dari candidat 1-Itemset, C1.
Algoritma akan secara langsung memeriksa semua transaksi yang ada untuk dapat
menghitung kejadian munculnya setiap item. dan dapat diasumsikan bahwa dari Tabel 4.3
yang memenuhi minimum support jika dihitung dengan rumus yaitu:

Jumlah Transaksi mengandung Itemset 2554 1

Support = ' = =
Total Transaksi 2554

Nilai 1 dari rumus tersebut jika dipersenkan maka akan menjadi 100%. Untuk rasio yang
diperoleh adalah 100% yang menjelaskan bahwa seluruh data diatas tidak muncul berurutan
atau setelah dan sebelum item pendahulunya dengan frequent 1-itemset (frequent k-itemset).
Sehingga set dari 1-ltemset, L1, dapat ditentukan yaitu semua calon 1-ltemset yang
memenuhi minimum support > 33%.

Untuk menemukan Frequent 2-ltemset algoritma ini melakukan pencarian terhadap itemset
yang muncul secara bersamaan pada masing-masing data yang diperoleh C1 dengan L1 untuk
menghasilkan candidate set dari 2-1temset. Pada Tabel 4.3 diperoleh L1 sejumlah 12 itemset
yang langsung diset sebagai candidate set. Candidate set ini digunakan sebagai sebagai
itemset yang nantinya dikombinasikan untuk pencarian frequent 2-itemset seperti terlihat
pada Gambar 4.4. Frequent 2-itemset juga digunakan untuk melihat nilai kelulusan dari
siswa yang bersekolah di sekolah negeri dan swasta dengan mengeset minimum support = 0
% seperti terlihat pada gambar. 4.3
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TANAGRA 1.4.41 - [Frequent Itemsets 1] = R

EFiIe Diagram  Component  Window  Help

B %
Diefaul tile Execution log..
= [ Dataset (Data tesisxls) reading CADOCUME™TBEBASILOCALS ™ 11TempldatbD tmp ... [29 itern(s), 2554 transaction(z)] done [0.073].
g f:i Define status | fi\tering, sorting al.wd recoding items .. [23 itemn(z)] done [D.DDS].

o Frequent kemses | sorting and reduqngtransadmns . [103412554 transactioniz)] done [0.02¢]
building transaction tree ... (1585 node(s)] dane (0.003)

o Spv dssoc Rule d checking subsets of size 1 2 dane [0.00s].

i Spv hssoc Tres 1

[TEMSETS [#371 itemsets loaded]
W' Desoiption . SupporL
216 STATUS=S A AKREDITASI=A =
217 STATUS=S A RKREDITASISE 16
224 STATUS=S AAKREDITASISC 54
215 STATUS=5 A CITA=Gun 18
222 STATUS=S ACITA=Lainnya 108
218 STATUS=S ACITA=PN 45
223 STATUS=S ADIDIK_ORTU=Dasar iR
221 STATUS=5 ADIDIK_DRTU=Menengah 2.4
228 STATUS=S AGAJI=L 102
214 STATUS=S A GaJl=M a6
227 STATUS=5 A JARAR=Dekat 101
213 STATUS=S A JARAK=Sedang 41
229 STATUS=S AKERJA_ORTU=Lainnya 140
225 STATUS=5 AKET_NILAI=Rendah 127 H
220 STATUS=5 AKET_NILAI=Tinggi 84 |
Gambar 4.3. Frequent 2-1temset dengan Minimum Support 0%

TANAGRA 1.4.41 - [Frequent Ttemsets 1] =

!File Diagram Component  Window  Help

B %
Default ile Execution log...
=] Dataset [Data tesis.xls) CAPragram FilesiTanagralexelaprion.exe - find frequent item sets with the apriori algorithm
=-Fg Define status 1 version BE7(2011.09.08) () 1986-2011 Christian Borgelt ] ]
reading CIDOCUME "1BEBASILOCALS ™1 Templdatd] dmp ... [28 iternis), 2554 transaction(s)] done [0.093].
EN Frequent ftemssts | filtering, sorting and recading items ... [12 itemn(s)] done [0.00s].
. Spy Assoc Rule 1 s0ming and reducing tranzactions ... [5E5/2554 transaction(z)] done [0.023].
pv Assoc Tres 1 building transaction tree ... [750 node(s)] done [0.00].
checking subsets of size 12 done [0.00s].
witing C\Documents and SettingsBEBASIMY DocumentsiTesisiTesisiTesis Fidoutireg rul .. [19 set(s)] done [0.00s].
ITEMSETS [#19 itermnsets loaded)
M*  Description Support
1 DIDIK_ORTU=Dasar A GaJI=L 41.0 z
2 DIDIK_ORTU=Dasar A STATUS=N 2
3 DIDIK_ORTU=Dasar A KERJA_ORTU=Lainrya 426
4 AKREDITASI=C AJARAK=Dekat ke
5 AKREDITASI=C A GAJI=L 404
B AKREDITASI=C A STATUS=N 437
7 AKREDITASI=C AKERJA_ORTU=Lainnya 418
B RET_NILAI=Rendah /A GAJIsL 385
9 KET_NWIL&l=Rendah /A STATUS=N 30
10 KET_NIL&|=Rendsh /A KERJA_ORTU=Lannya a8 |
11 TRANS=Pribad A Gall=L KTAl
12 TRANS=Prbad A STATUS=N 438
13 TRANS=Prbad A KERJA_ORTU=Lainnya 430
14 JARAK=Dekat A GAJISL 506 |
1 M

Gambar 4.4. Frequent 2-ltemset dengan Minimum Support 33%

Hasil dari frequent 2-itemset pada gambar 4.3 terlihat bahwa
STATUS=S N KET_ NILAI = Rendah memiliki support 12,7%,
STATUS=S N KET_ NILAI = Sedang memiliki support 0,9%,
STATUS=S N KET NILAI = Tinggi memiliki support 8,4%,
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STATUS=N N KET NILAI = Rendah memiliki support 37%,

STATUS=N N KET NILAI = Sedang memiliki support 9,9% dan

STATUS=N N KET_NILAI = Tinggi memiliki support 28,3%.

Dari hasil tersebut kalau kita hitung prosentase keseluruhan atau secara global bahwa
STATUS=S dan STATUS=N memiliki tingkat kelulusan siswa yang memiliki keberhasilan
tinggi yaitu sebesar STATUS=S 38% dan STATUS=N 38%. Pada frequent 2-itemset pada
gambar 4.4 diperolehlah 19 pasang itemset candidate yang memenuhi minumum support
33%. Dari ke-19 pasang itemset pada frequent 2-itemset didapat 8 itemset yang membentuk
pasangan frequent 2-itemset. Itemset tersebut diantaranya

STATUS=N,

AKREDITASI=C,

KERJA_ ORTU=Lainnya,

GAJlI=L

DIDIK_ORTU=Dasar,

JARAK=Dekat,

TRANS=Pribadi, dan

KET_NILAI=Rendah.

8 itemset yang didapat dijadikan sebagai candidate itemset untuk menemukan Frequent 3-
Itemset seperti terlihat pada Gambar 4.5.

b TANAGRA 1.4.41 - [Frequent Ttemsets 1] =
ﬁ File Diagram Component Window Help
H &
Default ile Execution log...
= Dataset (Data tesis.xls) C\Program FilestTanagralexelaprion.exe - find frequent item sets with the aprior algorithm
= 8§ Define status 1 wersion 557 (2011.08.02) (<) 1886-2011 Christian Borgelt

reading CADOCUME "1BEBASILOCALS ™ Tempidatd 24mp ... [28 iternis), 2554 transaction(s)] done [0.163].

- filtering, sarting and recading items ... [12 itemn(s)] done [0.00s].

. Spw dssoc Rule 1 soming and reducing tranzactions ... [555/2554 transaction(z)] done [0.00s].

building ransaction tree ... [747 node(s)] done [0.00s].

checking subsets of size 12 3 dane [0.003].

writing C\Documents and Settings\BEBASIMY DocumentsiTesisiTesisiTesis Fidioutfreq rul .. [13 set(s)] done [0.00s].

- Frequent ltemsets 1

‘0 Gpy fssoc Tree 1

ITEMSETS [#13 itemsets loaded]

H* Description Suppart
1 DIDIK_ORTU=Dasar A GAI=L ASTATUS=N M2
2 DIDIK_ORTU=Dasar A GAI=L A KERJA_DRTU=Lainnva 12
3 DIDIK_ORTU=Dasar A STATUS=N A KERJA_ORTU=Lairnpa k2
4 AKREDITASI=C A GAJI=L A STATUS=N e
5 AKREDITASI=C A GAJI=L A KERJA_ORTU=Lainnpa 72
B AKREDITASI=C A STATUS=N A KERJA_ORTU=Lainnya KA
7 RET_NILAI=Rendah /A GaJI=L A KERJA_ORTU=Lairnya 0
B TRANS=Prbad A G&JlsL A KERJE_DRTU=Lainnya 30
9 TRANS=Prbad A STATUS=N A KERJA_ORTU=Lainrya REK]
10 JARAK=Dekat A GAJI=L A STATUS=M 1.7
11 JARAK=Dekat A GAJI=L A KERJA_DRTU=Lainnva 459
12 JARAK=Dekat ASTATUS=N A KERJA_ORTU=Lainnya 426
13 GAJl=L ASTATUS=N AKERJA_ORTU=Lainnya 533

Gambar 4.5. Frequent 3-ltemset dengan Minimum Support 33%

Dari Gambar 4.5 dihasilkan frequent 3-itemset dengan 13 pasang itemset. Dari ke-13 pasang
item tersebut telah memenuhi minimum support yang telah ditentukan sebelumnya yaitu
33%. Kalau dilihat dari gambar 4.4 dan gambar 4.5 candidate set yang diperoleh yang
pencarian frequent 4-itemset sama dengan kandidate yang digunakan untuk pencarian
frequent 3-Itemset yaitu
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STATUS=N, AKREDITASI=C, KERJA_ORTU=Lainnya, GAJI=L, DIDIK_ORTU=Dasar,
JARAK=Dekat, TRANS=Pribadi, dan KET_NILAI=Rendah.

Berikut ini akan disajikan data frequent 4-itemset yang ditujukan pada Gambar 4.6 sebagai
berikut.

¥ rie Digan Conponert Window Fep
B

= B hats
=h

checking
wiing C:Doc

b DocumantsTesislTesisTesis il 1 sef] done 10005

ITEMSETS [#1 flemses loadd]

W Desibn 5
1 URAK-Deka A BAII-L A STTUSSH ARERLS ORTU ey a3

Gambar 4.6. Frequent 4-ltemset dengan Minimum Support 33%

Pada Gambar 4.6 diatas terlihat bahwa candidat dari frequent 4-itemset hanya ada 1 pasangan
itemset yang memenuhi syarat dari minimum support. 1 itemset yang dihasilkan dari L4
memiliki support 37.9 yaitu

JARAK=dekat N

GAJI=L N

STATUS=N N

KERJA ORTU=Lainnya.

Pasangan itemset yang dihasilkan dibentuk dari itemset STATUS=N, KERJA ORTU,
GAJI=L, dan JARAK=dekat sehingga tidak dapat dianjutkan untuk penentuan frequent 5-
itemset karena hanya memiliki 4 candidat se atau dengan kata lain proses pencarian frequent
hanya pada 4-itemset. Sebagai pembuktian dapat dilihat pada Gambar 4.7 untuk pencarian
frequent 5-ltemset.
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® e
G Fie Dagram Component Window Help
B &
Drefalt tils Execution log...
= [ Dataset (Data tesis.xs) CAProgram Files\Tanagralexslaprior.exe -find fre quert iterm sets with the aprior algorithm
5 By Define status 1 version 557 (2011.08.02)  {(c) 1996-2011 Christian Borgett
5 ‘ : reading CADOCUME11BEBASILOCALS 1 {Templdatdd.tmp .. [20 iternis), 2554 transaction(s)] dane [0.05]
i iUt (HEeEs filteting, sorting and recoding temns ... [12 itern(s)] done [0.005)
T Spw Assoc Rule 1 sorting and reducing fransactions ... [468/2554 transaction(s)] done [0.00s].
i o dssos Tres 1 building transaetion tree .. [67 node(s}] done [0.00s]

checking subsets of size 12 34 done [0.00s]
witing C\Documents and Seflings\BEBASIMy Documents(TesisiTesisTesis Fidoufreqrul .. [0 setsi] done (0,00,

ITEMSETS [#0 fternsats loaded]
N Desciption Suppot

Gambar 4.7. Frequent 5-ltemset
4.3. Pengujian
Pada tahapan ini menggunakan frequent-itemset, frequent yang akan diuji yaitu frequent 1-
itemset, frequent 2-itemset, dan frequent 3-itemset. Pengujian ini menguji itemset yang
dihasilkan dari hasil frequent 1-itemset, frequent 2-itemset, dan frequent 3-itemset yaitu
STATUS=N, KERJA_ORTU=Lainnya, GAJI=L, dan KET_NILAI=Rendah. ltemset yang
muncul pada setiap pencarian Frequent-itemset dari target itemset KET_NILAI=Rendah,
diantaranya:
Dari frequent 1-itemset,
1. KET_NILAI=Rendah
Dari frequent 2-itemset,
1. KET NILAI=Rendah N KERJA ORTU=Lainnya
2. KET NILAI=Rendah N GAJI=L
3. KET_NILAI=Rendah N STATUS=N
dan frequent 3-itemset
1. KET NILAI=Rendah N GAJI=L N KERJA ORTU=Lainnya
Rule yang dipakai adalah if x then y, dimana x adalah antecendent dan y adalah consequent.
Berdasarkan rule tersebut, maka dibutuhkan 2 buah item yang mana salah satunya sebagai
antecedent dan sisanya sebagai consequent. Syarat dari antecedent boleh lebih dari 1 unsur,
sedangkan untuk consequent terdiri dari 1 unsur. Langkah berikutnya adalah menghitung
confidence

Z itemAdan B

Confidence (AN B) =
( ) Zjumlah transaksi pada bagian antecedent

x100%

Hasil pengujian ini dapat dilihat pada Gambar 4.8.
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A TANAGRA 1.4.41 - [Sp Assoc Tree 1 (o= ]
W ric Digen Componert Windw Hep

B

Dk the <
A-Priori parameters ml
= 5 Detaset: (Dats tesisxts] — =
= £ Define status 1 =
. Confidenc min 075
3 Frequent femsets |
B 5o bosoc Rule 1

= Spw hasoc Tree 1

Kt s egth 4
Lift fitering 110
Leamingset satio  1.00
Fepetibon 1
vals topredict Rendeh

Sort criteria nosort
Rules

"KET_NILAI" is "Rendah” - IF ...

W Antecadent length Support  Confidence  Lift
4 KERJA_ORTU=Lsinnya - GAJI-L-KET MILAIRendzh 3 0.350(0.00) £.000 {0.00 ) 1542 {0.00)
2 KERJS_ORTU=Lainya-KET_NILAIRendeh 2 0.413(000) 1.000{0.00) 1942(0.00)
3 STATUSR- KET_NILAlsFendah 2 030(000) 1000{0.00] 1942(0.00) H
4 GAIN=L-KET_NILAIshendsh 7 035(000) 1000{0.00] 1942(0.00)
5 KET_NILAfendsh 1 0SI5(000) 1.000{0.00] 1542(0.00) |

Gambar 4.8. Hasil Pengujian dengan SPV Assoc Tree

Hasil seleksi rule pada Gambar 4.8 terdapat lima buah rule dengan tingkat confidence > 75%.
Dari lima buah rule tersebut yang memiliki consequent terhadap UASBN = rendah terdapat 1
buah rule yang diambil dari frequent 3-itemset, 3 buah rule dari frequent 2-itemset, dan 1
buah rule dari frequent 1-itemset. Hasil tersebut sesuai dengan pertimbangan pemilihan
itemset yang didasarkan pada kebutuhan penelitian dan itemset yang muncul pada setiap
pencarian Frequent-itemset dari target itemset KET_NILAI=Rendah yang telah ditentukan
sebelumnya. Untuk menghasilkan rule yang terbaik dari rule yang didapat pada Gambar 4.8
dilakukan pengujian kembali menggunakan SPV Assoc Rule yang hasilnya dapat dilihat pada
Gambar. 4.9

W rie Degam Conponert Widow Hep

[~ 18]

Defauk e Fleredies 1 =

= B Ditaset (Dt tesis o) _

= B} Define status 1 cardfitemsetj=2 3

I Frequent lkemsets 1 carditemset}=1 4

F Spu hesoc Fule 1 cordemsetyed 1

' Spu hesoc Tree 1
Rues

Humber of rules 4

RULES 5

Filtered = 3 rules

Rules evaluation

W Antécedent Conséquent  n nfA] nic] n[A“C] Support Confiance Lk |

“NERIA ORTUsLaimya"

_ET NILA WET_MILAlRendah® 7554 1063 1315 1068 0.41817 100000 194021 {

LU |
Rt WET_NILAI-Rendif 2554 964 1315 584 0395 100000 454221

CITATUER -

YET N WET_MILAlRenda® 7554 946 1315 %46 037040 100000 194021 l_

fl v

Gambar 4.9. Hasil Pengujian dengan SPV Assoc Rule

Dari Gambar 4.9 pengujian ini menghasilkan 3 buah rule terbaik dari 4 buah rule yang diuji
atau sama dengan hasil perhitungan manual pada lampran L.16. Kalau kita melihat gambar
4.8 dan gambar 4.9 terdapat perbedaan jumlah rule yaitu pada rule KET_NILAI=rendah yang
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tidak digunakan pada pengujian SPV Assoc Rule. Hal ini terjadi karena pada pengujian
menggunakan SPV Assoc Rule antecendent # consequent. Rule yang dihasilkan yaitu:

1. KERJA_ORTU=Lainnya - KET_NILAI=Rendah
2. GAJI=L - KET_NILAI=Rendah
3. STATUS=N >KET_NILAI=Rendah

5. Kesimpulan dan Saran

5.1 Kesimpulan

Kesimpulan yang diperoleh dalam penelitian ini adalah:

1.Tingkat kelulusan siswa sekolah dasar negeri dan siswa sekolah dasar swasta yang
memiliki keberhasilan tinggi dalam UASBN sama yaitu sebesar 38%.

2. Berdasarkan hasil yang diperoleh terdapat 3 atribut sebagai antecendent yang digunakan
sampali tahapan akhir penelitian diantaranya atribut STATUS, KERJA_ORTU, GAJl dan 1
atribut sebagai consequent yaitu atribut UASBN. Sedangkan pada tahapan awal penelitian
terdapat 9 atribut sehingga 5 atribut dalam penelitian ini tidak memiliki keterhubungan
dengan atribut UASBN sebagai consequent yang kelima atribut tersebut adalah
AKREDITASI, CITA, DIDIK_ORTU, JARAK, dan TRANS.

3. Hasil analisis yang diperoleh bahwa faktor penghambat kinerja siswa sekolah dasar dalam
pencapaian uasbn yang rendah disebabkan oleh 3 faktor yaitu: 1) status sekolah negeri dan
swasta; 2) pekerjaan orang tua; dan 3) gaji orang tua.

5.2 Saran

Saran-saran yang dapat peneliti berikan adalah:

1.Pertimbangan pemilihan atribut yang sebelumnya mempertimbangkan tingkatan akreditasi
sebagai penilaian keberhasilan sekolah dalam pengelolaan, cita-cita dan pendidikan orang tua
sebagai motivator siswa dalam belajar, serta jarak rumah ke sekolah dan transportasi yang
digunakan siswa, ternyata pertimbangan tersebut bukan merupakan faktor-faktor penghambat
keberhasilan siswa sekolah dasar dalam UASBN sehingga perlu dilakukan penelitian
lanjutan.

2.Pada penelitian berikutnya diharapkan dapat mengukur tingkat kebenaran faktor
penghambat Kinerja siswa sekolah dasar dalam pencapaian uasbn yang rendah.

3.Pada penelitian berikutnya diharapkan dapat membandingkan hasil metode association rule
yang digunakan dalam penelitian ini menggunakan metode lain
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